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Resumo 

Os dados de eletromiografia de superfície são medidos
pelos  pulsos  elétricos  provenientes  de  ações
musculares.  A  partir  disso,  aplicou-se  redes  neurais
Multilayer Perceptron para a predição de movimentos, de
acordo com a evolução no tempo destes. Foi conseguida
acurácia nos testes de até 68 %.

Introdução

A eletromiografia de superfície (sEMG) mede a atividade
muscular (Basmajian; De Luca, 1985) e, com o auxílio da
Inteligência Artificial (Kubat, 2017), especialmente Redes
Neurais, como o Multilayer Perceptron (MLP), é possível
classificar  padrões  de  atividade  muscular  para
aplicações em biomecânica e reabilitação. O MLP utiliza
dados de entrada para aprender e  associar os dados,
produzindo  saídas  úteis  relacionadas  à  atividade
muscular.

Materiais e Métodos

Para  a  presente  pesquisa,  utilizou-se  uma  base  de
dados de Krilova et al. (2019) e a rede neural MLP. Duas
estratégias foram avaliadas:  a  primeira,  a qual  utilizou
apenas um arquivo com os dados de um único paciente,
e  os  parâmetros  de  camadas  ocultas,  taxa  de
aprendizagem  e  número  de  iterações  da  rede  foram
variados; e a segunda, a qual assemelhou-se à primeira,
modificando os mesmos parâmetros, porém realizando a
junção dos arquivos, de maneira a conter os dados de
todos os pacientes para ter uma maior gama de dados.
As  camadas  ocultas  representaram  as  camadas
intermediárias de neurônios em uma rede neural, a taxa
de aprendizagem controlou o tamanho dos ajustes nos
pesos da rede a cada iteração, enquanto o número de
iterações determinou quantas vezes o algoritmo treinou a
rede  nos  dados  de  treinamento  para  melhorar  seu
desempenho (Kubat, 2017).

Resultados e Discussão

A Tabela  1  apresenta  os  melhores  resultados  obtidos
para  as  duas  estratégias  implementadas.  A  melhor
combinação dos parâmetros de aprendizagem da rede,
em termos de camadas ocultas, taxa de aprendizagem e

iterações,  para  a  estratégia  1,  foi:  12;  0,01;  e  1000;
enquanto que, para a estratégia 2, foi: 24; 0,01; e 1000.

Tabela 1. Melhores resultados das duas estratégias avaliadas.
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1 8-12-6 0,01 1000 67% 68%

2 8-24-6 0,01 1000 67% 18%

Conforme pode ser observado, a estratégia 1 foi a que
teve melhor resultado, com 68 % de acurácia nos testes,
enquanto que a estratégia 2 conseguiu somente 18 %.

Conclusão

Esta pesquisa identificou que o MLP foi  eficiente para
reconhecer os dados,  mas,  nos  testes  realizados,  não
conseguiu generalizar dados de pacientes diversos. Isso
ocorreu, talvez, devido à diferença nas coletas ou então
às características próprias de cada paciente. Propõem-
se, como trabalhos futuros, realizar mais testes com o
MLP, bem como testar um novo método de análise.
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